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Exemple de grille au Quebec
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MODELES MECANISTIQUES EN AGRONOMIE ET FERTILISATION

« Les modéles mécanistes intégrent plusieurs éléments nutritifs (N, P, K) et des processus
@ sol-plante. Toutefois, leur complexité, leur paramétrisation lourde et leur faible transférabilité
limitent leur utilisation opérationnelle en agriculture de précision. »
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Modéle de recommandation dynamique MDR
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Du P assimilable aux modeles multi-indicateurs : UIA
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Plate-forme

Predictions Overview

Crop Created At

soybean - yyyy-mm-dd ®

Crop & Fertility pH Precipitation Organic Matter Texture & Application Method & Created At
soybean L 5 1000 5 G3 FERT 21472025
soybean L 5 50 5 G3 FERT
soybean L 5 50 14 G3 FERT 21472025
soybean L 5 1000 5 G3 FERT

soybean L 5 50 5 G3 FERT 20412025
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Prediction Results

Prediction Value: soybean
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DJAN Diagnostic de I'acidité

DAQA?A QA Qualité de 'amendement

North Americo

RA Recommandation d’application
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DAQ/ARA CEC estimée (CRAAQ, 2010)
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DAQ/ARA Signature spectrale MIR

Raw spectral data
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Spectral preprocessing

Raw spectral features
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Prétraitement des signatures

rale au MIR
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Performance de prédiction
des besoins en chaux avec les
signatures spectrales au MIR
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Signature chimique et pédologique
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Raw spectral data
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Soil 211 pH Incubation Curve (Cubist: SG1-SNV)
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Routiniére
Mehlich-3

PLATEFORME IA DE EPLOIEMENT
DES MODELES DE PREDICTION

Logged in as adming@admin. com .

Users Overview

Hello, admin@admin.com! You're authenticated

earch by arName arRole or phone number

User Details

UserName Email Phone Number User Role Status Actions
NewlUser user@gmail.com 123456 Guest [ nactive | [ Eatt
admin admin@admin com Administrator  Active | #

-

Logout



Triple validation des modéles dynamiques
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@% Validation \
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agroenvironnementaux.
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